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Экспериментальные данные во многих 

случаях могут быть представлены на основе 

компьютерных форматов. Необходимо 

обеспечивать процедуры, связанные с ин-

терпретацией, анализом и обработкой. Что 

можно достичь с их помощью?  

Есть возможности для того, чтобы про-

демонстрировать те закономерности, кото-

рые будут потенциально возможными. Так-

же будет прогнозирование новых фактов.  

В результате мы можем оценивать зна-

чение в целевом признаке Y при рассмотре-

нии разных объектов ai, когда есть описание 

х, которое анализируется в виде множества 

независимых переменных. Существуют раз-

ные сопутствующие проблемы в ходе мно-

гомерного [1, 2] анализа систем.1  

Например, требуется осуществлять 

сравнение анализируемых объектов с точки 

зрения их идентичности. Отобранные объек-

ты должны быть правильным образом от-

классифицированы. Важно увидеть причин-

но-следственные связи среди объектов. 

В течение достаточно долгого времени 

оценка по Р. Фишеру рассматривалась в ви-

де характеристики, демонстрирующей осо-

бенности взаимодействий в экспериментах 

[3, 4].  

Современные практические исследова-

ния требуют внедрения комплексных подхо-

дов. В них таблицы размещаются концен-

трированным образом внутри хранилищ 

данных.  
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Мы предоставляем разрозненную ин-

формацию как многомерный куб. есть воз-

можности для манипулирования им. Чтобы 

сложные гипотезы были проверены, а также 

стратегические проблемы были разрешены, 

применяется аппарат, связанный с тем, как 

происходит извлечение знаний из различных 

хранилищ [5, 6].  

Процессы, реализуемые в ходе техно-

логии Data Mining, рассматриваются в виде 

аналога извлечения ценных веществ из до-

бытых материалов. Научные гипотезы из-

влекаются на этапе Data Mining. На этапе 

Data Analysis будет осуществляться даль-

нейший анализ. Они рассматриваются в виде 

двух непрерывных комплексных процессов. 

Модели в окружающем мире являются 

принципиально множественными. Результа-

ты, связанные с пассивными наблюдениями, 

активным образом применяются в ходе со-

временных исследований.  

Весьма трудно осуществить постановку 

рандомизированного управляемого экспе-

римента. То есть, важно при том, что мы, не 

зная всех влияющих параметров, смогли 

определить возможные конкурирующие ги-

потезы. Для произвольного набора данных 

трудно выбрать идеальный метод.  

Существует так называемый принцип 

множественности моделей. В мультимодем-

ном выводе исходят из того, что параметры 

будут оцениваться с привлечением не одной 

модели [7, 8].  

Моделей будет много. Качество вход-

ных данных будет оказывать влияние на 

возможности применения статистического 

подхода. 

Исследователям, когда они проводят 

разработку статистических моделей, необ-

ходимо разрабатывать алгоритмы, позволя-

ющие извлекать закономерности. Для их 

прогнозирования могут быть применены 
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разные подходы. Например, используется 

технология бустинга, искусственных 

нейронных сетей, подход, в котором есть 

«случайный лес». 

Метод может выбираться исходя из то-

го, какой будет опыт у исследователей. Ино-

гда исследователи могут не иметь информа-

цию относительно существующих моделей. 

В этой связи важно осуществлять сравни-

тельную диагностику относительно большо-

го числа моделей. Интересно с точки зрения 

практики то, что в статистическом анализе, 

машинном обучении, технологии Data Min-

ing применяются одинаковые алгоритмы. 

Когда происходит решение разных 

практических задач, тогда обучение может 

базироваться на том, что привлекается учи-

тель или процесс может осуществляться без 

него [9, 10]. Кластеризацию и ординацию 

привлекают при поиске закономерностей, 

если нет учителя.  

Принцип дискретности применяется в 

кластеризации. Тогда исследователи стре-

мятся к определению оптимального разбие-

ния исходных совокупностей относительно 

отдельных групп, сформированных на базе 

однородных объектов. Должно быть макси-

мальное возможное различие среди групп.  

Принцип континуальности лежит в ос-

нове ординации. 

Во многих моделях, которые привле-

кают обучение с учителем выделяют функ-

цию, связывающую параметры функции и 

аргументы.  

За счет варьирования функций есть 

возможности для выбора моделей. Также 

есть влияние вида обрабатываемых данных 

на выбор подходящего семейства моделей. 

Будет влиять и закон распределения данных. 

То, насколько достигнутые результаты  

будут адекватными, определяется типом  

переменных, которые будут составлять  

таблицу предикторов. 

Нет необходимости в том, чтобы про-

водить анализ структуры внутренних взаи-

мосвязей среди предикторов и в ходе про-

гнозирования. Основной задачей считается 

предсказание величины целевого признака, 

исходя из вариации по значению признаков. 

Если для моделируемых процессов мы ви-

дим достаточно сложные закономерности, 

тогда подобные модели могут характеризо-

ваться очень большим числом параметров. 

Чтобы их построить, необходимо опираться 

на соответствующие принципы.  

Первый из них связан с выделением та-

ких моделей, которые могут осуществлять 

последовательные переходы от вариантов, 

являющихся простыми, к таким, которые 

будут весьма сложными.  

Второй исходит из особенностей разви-

тия моделей. Модели прогнозов при том, что 

поддерживается необходимая точность в 

предсказании, могут заметным образом ее 

потерять с точки зрения интерпретируемо-

сти. Не во всех случаях легко осуществить 

предметный анализ по нескольким десяткам 

моделей, по их коэффициентам. То есть, ре-

грессионные подходы в подобных случаях 

трудно реализовать. 

Это связано с природой многомерных 

откликов. Задача, связанная с формировани-

ем статистических моделей, относится к то-

му, что объясняется изменчивость в много-

мерных откликах.  

Такие отклики представляются как за-

мкнутая система элементов, которые отно-

сятся к множеству, содержащем разные ти-

пы элементов. Происходит разбиение эле-

ментов по классам на базе классификатора 

[11, 12]. 

Матрицы случайных наблюдений, свя-

занные с многомерными откликами, форми-

руются при помощи композиций по разным 

объектам. Важно осуществлять оценку зави-

симостей таких матриц от совокупности эк-

зогенных переменных, являющихся незави-

симости. 

Подобные модели могут быть сформи-

рованы при помощи двух способов. В пер-

вом способе осуществляется процесс сверт-

ки многомерных откликов к одномерным. 

Для этого применяется соответствующая 

функция. Затем будут применяться регрес-

сионные модели. Как результат можно 

прийти к потере части информации. 

Корреляционная матрица с точки зре-

ния структуры может меняться, если приме-

няется многомерный анализ. 
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